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Ryc. 1. Kamienie milowe rozwoju sztucznej inteligencji
w medycynie weterynaryjnej (2010-2024).
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Na osi czasu zaznaczono przelomowe momenty w rozwoju technologii Al
i jej zastosowan w praktyce weterynaryjnej, od pierwszych symulacji
edukacyjnych po zaawansowane systemy wspomagania decyzji

klinicznych.

Sztuczna inteligencja (SI, ang. artificial
intelligence — Al) to dziedzina informa-
tyki, ktérej celem jest tworzenie syste-
méw i maszyn zdolnych do wykonywa-
nia zadan wymagajacych ludzkiej
inteligencji. SI obejmuje technologie,
ktére pozwalaja maszynom uczy¢ sie
na podstawie doswiadczen, rozwiazy-
wacé zlozone problemy oraz podejmo-
wac decyzje. W ostatnich latach obser-
wujemy intensywny rozwéj SI w niemal
kazdej dziedzinie zycia, w tym w medy-
cynie ludzkiej i weterynaryjnej. Dyna-
miczny rozwdj mocy obliczeniowej
i technik glebokiego uczenia sprawit, ze
S1 stata si¢ realnym wsparciem takze dla
lekarzy weterynarii, mogac usprawnié
diagnostyke i terapie w codziennej
praktyce. W niniejszym artykule przed-
stawiamy najwazniejsze pojecia zwigza-
ne z SI, podstawy jej dziatania oraz per-
spektywy jej zastosowania w medycynie
weterynaryjne;j.

Historia sztucznej inteligencji

Historia SI sigga lat 50. XX wieku, kie-
dy to Alan Turing zaproponowal test
majacy ocenié, czy maszyna moze wy-
kazywa¢ cechy ludzkiej inteligencji (test
Turinga). W 1956 roku na konferencji
w Dartmouth po raz pierwszy uzyto
terminu ,sztuczna inteligencja”, inicju-
jac formalne badania w tej dziedzinie.
W latach 60. 1 70. XX wieku powstaly
pierwsze systemy eksperckie, takie jak
MYCIN (1976), ktéry diagnozowat
bakteryjne zakazenia krwi u ludzi — ta
technologia stala si¢ inspiracjg dla poz-
niejszych narzedzi weterynaryjnych.
Przetomem dla SI okazal si¢ rozwdj
uczenia maszynowego w latach 80.,
a zwlaszcza publikacja algorytmu back-

propagation (1986), ktéry umozliwit
efektywne trenowanie wielowarstwo-
wych sieci neuronowych.

W weterynarii pierwsze ekspery-
menty z SI pojawily sie dopiero w la-
tach 90., gléwnie w zakresie symulacji
edukacyjnych dla studentéw. Prawdzi-
wy przelom nastgpil w latach 2010-
2020, gdy upowszechnienie duzych
zbioréw danych (np. otwartych repo-
zytoriéw obrazéw RTG zwierzat) oraz
rozwdj frameworkéw do glebokiego
uczenia (TensorFlow, PyTorch) umoz-
liwily tworzenie wyspecjalizowanych
modeli dla weterynarii. W 2018 roku
opublikowano przelomowe badanie
(2), w ktérym sie¢ neuronowa osiagne-
ta 95 % doktadnosci w rozpoznawaniu
nowotworéw sutka u suk na podstawie
obrazéw histopatologicznych — to wy-
darzenie uznaje si¢ za kamient milowy
w praktycznym zastosowaniu SI w tej
dziedzinie.

sztuczna inteligencja (SI), uczenie
maszynowe (ML) i gtebokie uczenie (DL)

Chociaz terminy takie jak SI, uczenie
maszynowe (ML) i gtebokie uczenie
(DL) sa ze soba scisle powigzane, odno-
szg si¢ do réznych podejsé w tworzeniu
inteligentnych systeméw. SI to ogélny
termin dotyczacy kazdego systemu
komputerowego, ktéry moze wykony-
waé zadania wymagajace ludzkiej inte-
ligencji. Uczenie maszynowe (ML) to
podgrupa SI, ktéra zaktada, ze maszy-
ny uczg si¢ na podstawie danych, a nie
wylacznie na wstepnie zaprogramowa-
nych regutach. Gl¢bokie uczenie (DL)
to bardziej zaawansowana forma ML,
oparta na sieciach neuronowych wzoro-
wanych na strukturze ludzkiego mézgu.
Sieci te sg w stanie analizowa¢ ogrom-

Artificial Intelligence in
veterinary medicine —from
basics to practice

Artificial intelligence (Al) is
transforming veterinary medicine by
enhancing diagnostic accuracy,
personalizing treatment, and
improving patient management.
This article explores Al's applications
in diagnostic imaging, internal
medicine, and therapy, highlighting
its potential to support veterinarians,
reduce diagnostic errors, and
optimize treatment processes.
Challenges such as data availability,
ethical concerns, and
implementation costs are also
discussed. Al's ability to analyze
complex data sets and provide real-
time monitoring offers significant
benefits for animal health and
welfare.

Keywords: Artificial Intelligence,
Veterinary Medicine, Diagnostic
Imaging, Personalized Therapy,

Predictive Algorithms.

ne ilo$ci danych i wyciagaé z nich wnio-
ski, co sprawia, ze DL jest szczegdlnie
przydatne w takich dziedzinach jak roz-
poznawanie obrazéw czy dzwigkow.

ML - uczenie maszynowe

Uczenie maszynowe w weterynarii
opiera si¢ gléwnie na modelach nadzo-
rowanych, takich jak drzewa decyzyjne,
lasy losowe oraz algorytmy gradient bo-
osting (np. XGBoost). W ostatnich la-
tach roénie takze popularno$é¢ metod
nienadzorowanych, np. grupowania
(clustering), ktére pomagaja w segmen-
tacji danych klinicznych bez konieczno-
§ci recznego etykietowania.

DL - gtebokie uczenie

Glebokie sieci neuronowe, takie jak
konwolucyjne sieci neuronowe (CNN),
znajduja zastosowanie w analizie obra-
z6w weterynaryjnych, umozliwiajac au-
tomatyczng detekcje zmian patologicz-
nych w RTG i USG. Z kolei modele
rekurencyjne (RNN, LSTM) moga by¢
wykorzystywane do analizy sygnatéw
EKG u zwierzat, identyfikujac nieregu-
larnosci pracy serca w czasie rzeczywi-
stym.

NLP - przetwarzanie jezyka
naturalnego
Natural Language Processing (NLP)

jest coraz cze$ciej wykorzystywane
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Tab. 1. Zastosowania sztucznej inteligenciji

w diagnostyce weterynaryjnej.

(zestawienie gtéwnych metod Sl wraz z ich obszarami
zastosowania i udokumentowanqg skutecznosciq

na podstawie badan klinicznych.

Uwage zwracajq wysokie wskazniki czutosci (90-97 %)
W rozpoznawaniu zmian nowotworowych

i kardiologicznych, co podkresla przydatnos¢ Sl

w przyspieszaniu diagnozy i redukcji btedow.).

Metoda Al Obszar zastosowania Skutecznosé Zrédio
) Wykrywanie o 5
Deep Learning CNN kardiomegalii (RTG) 92 % Zrédto
Machine Learning Predykcja AKI u psow 89 % Zrodto
Neural Networks Dlognosty!«:i 97 % Zrodto
nowotworow
Real-time ML Detekcja arytmii 95 % Zrodto
Computer Vision Ar'wollzo obrazow 88 % Zrodto
mikroskopowych

w weterynarii do analizy dokumentaciji
medycznej, umozliwiajac automatycz-
ne przetwarzanie notatek klinicznych
i raportéw diagnostycznych. Modele
takie jak BERT czy GPT moga poma-
ga¢ w strukturyzacji danych pacjentéw,
przyspieszajac proces decyzyjny leka-

rzy weterynarii.

Zastosowania S| w medycynie|
eterynaryjnej

Korzysci plynace z zastosowania SI
w weterynarii sg nie do przecenienia.
W5réd nich wymieni¢ mozna wzrost
precyzji diagnostycznej, lepszg persona-
lizacje leczenia oraz optymalizacje pro-
ceséw w klinikach. SI moze wykonywac
zadania czasochlonne i skomplikowa-
ne, pozwalajac lekarzom skupié sie
na bardziej ztozonych przypadkach. Po-
nadto SI usprawnia organizacj¢ pracy
(np. zarzadzanie harmonogramami, ob-
stuge ptatnosci). Jednym z kluczowych
zastosowan jest szybsze wykrywanie
probleméw zdrowotnych u zwierzat, co
ma szczegdlne znaczenie w przypad-
kach wymagajacych pilnej interwencji
(3).

Cho¢ zastosowania SI w medycynie
ludzkiej sg juz dobrze udokumentowa-
ne, w weterynarii technologia ta jest na-
dal w fazie eksperymentalnej, ale jej po-
tencjal jest ogromny.

Personalizacja leczenia

i monitorowanie zdrowia

SI przyczynia sie do personalizacji lecze-
nia, analizujac dane z poprzednich wizyt,
historie choréb i wyniki badan, aby za-
proponowac¢ najbardziej efektywne tera-
pie (4). W przypadku choréb przewle-
ktych, takich jak cukrzyca, niewydolnosé
serca czy choroby nerek, ST moze poméc
w ustaleniu optymalnej dawki lekéw,
czestotliwosci podawania i monitorowa-
nia stanu pacjenta. Systemy te mogg ana-
lizowa¢ dane z urzadzeni monitorujacych
(glukometry, czujniki t¢tna) i w trybie
ciagtym dostosowywac terapie.

W internistyce weterynaryjnej SI znaj-
duje zastosowanie w diagnozowaniu
choréb metabolicznych, endokrynolo-
gicznych i kardiologicznych (5). Algo-
rytmy predykcyjne pozwalaja na przewi-
dywanie przebiegu choréb na podstawie
danych klinicznych (wyniki badari labo-
ratoryjnych czy historia chordb).

Diagnostyka obrazowa

W medycynie ludzkiej SI jest juz z po-
wodzeniem stosowana do analizy zdje¢
rentgenowskich, tomografii komputero-
wych (TK) czy rezonansu magnetyczne-
go (MRI). W medycynie weterynaryjnej
potencjal jest podobny. Algorytmy gle-
bokiego uczenia potrafiag wykrywac nie-
wielkie zmiany patologiczne w obrazach

RTG 1 USG, co przyspiesza diagnosty-

ke, a takze analizowa¢ obrazy tomogra-
ficzne pod katem nowotworéw i zmian
zapalnych. Badania pokazuja, ze SI osia-
ga nawet 92-97 % czulosci w wykrywa-
niu nowotworéw u pséw na podstawie
obrazéw histopatologicznych (2).

W innym badaniu Aubreville i wspél-
autorzy (12) wykazali, ze algorytmy
deep learning sa w stanie przewyzszyc¢
skutecznoé¢ doswiadczonych patologéw
weterynaryjnych w wykrywaniu figur
mitotycznych w nowotworach. Ich mo-
del osiggnat korelacje 0,963-0,979 z tzw.
ground truth, co dodatkowo potwierdza
wysoki potencjal algorytméw CNN
w precyzyjnej ocenie zmian morfolo-
gicznych.

W najnowszym przegladzie literatury
Hennessey i wspétautoréw (4) podkre-
$lono, ze chociaz wcigz istnieje stosunko-
wo niewielka liczba publikacji na temat
SI w weterynaryjnej diagnostyce obrazo-
wej, rozwdj tej dziedziny postepuje dyna-
micznie. Kluczowymi wyzwaniami pozo-
staja jako$¢ i standaryzacja danych,
a takze wspéltpraca migdzy ekspertami
z obszaru weterynarii i specjalistami
w dziedzinie uczenia maszynowego.

Sieci neuronowe w analizie obrazowi|
RTG, TKiMRI

Do analizy obrazéw medycznych w we-
terynarii stosuje si¢ gléwnie konwolucyj-
ne sieci neuronowe (CNN), takie jak
ResNet, EfficientNet czy U-Net. Mode-
le te sa w stanie segmentowac obrazy dia-
gnostyczne, co umozliwia automatyczng
identyfikacje zmian patologicznych, np.
nowotworowych, ztaman czy anomalii
strukturalnych. Szczegélnie U-Net jest
wykorzystywany w segmentacji obrazéw
ultrasonograficznych, pozwalajac na lep-
szg detekcje tkanek i narzagdéw w obra-
zach niskiej jakosci.

Diagnostyka laboratoryjna

W diagnostyce laboratoryjnej SI anali-
zuje 1 interpretuje wyniki badan, takie jak
morfologia krwi, badania biochemiczne
czy analiza moczu. Dzi¢ki zaawansowa-
nym algorytmom SI jest w stanie wykry-
waé subtelne wzorce i korelacje w da-
nych, ktére moga wskazywac na wezesne
stadia choréb lub sugerowa¢ ukryte pro-
blemy zdrowotne (6).

ML w analizie danych biomedycznych

Modele oparte na algorytmach gradient
boosting (np. XGBoost, Light GBM)
oraz sieciach neuronowych (np. MLP —
Multi-Layer Perceptron) sa szeroko



stosowane do analizy laboratoryjnej. Po-
zwalajg one na wykrywanie subtelnych
wzorcéw w wynikach badan krwi czy
biochemii, co moze wskazywa¢ na roz-
wijajace si¢ choroby, zanim stang si¢ one
klinicznie widoczne. Dzi¢ki zastosowa-
niu technik wyjasnialnej Al (XAI), ta-
kich jak SHAP czy LIME, modele te
moga dostarczaé interpretowalnych wy-
jasnien, wspierajac lekarzy w podejmo-
waniu decyzji.

Monitorowanie zdrowia w czasie|
rzeczywistym

Kolejnym istotnym zastosowaniem SI
jest monitorowanie stanu zdrowia zwie-
rzat w czasie rzeczywistym. Aplikacje
mobilne i urzadzenia noszone, zintegro-
wane z systemami SI, pozwalaja na cia-
gle §ledzenie parametréw zyciowych,
takich jak tetno, temperatura czy aktyw-
no$¢ fizyczna. Dzieki temu mozliwe jest
wezesne wykrywanie odchylen od nor-
my, ktére moga sygnalizowac rozwijaja-
ce si¢ problemy zdrowotne. W przypad-
ku zwierzat hodowlanych systemy te
moga monitorowaé cale stada, pomaga-
jac w identyfikacji i izolacji chorych
osobnikéw oraz zapobiegajac rozprze-
strzenianiu si¢ choréb zakaznych.

SI w urzgdzeniach noszonych

i telemedycynie

Systemy oparte na Long Short-Term
Memory (LSTM) oraz Transformerach
mogg analizowac sygnaly z urzgdzen no-
szonych (wearables) w czasie rzeczywi-
stym. Dzieki algorytmom wykrywajacym
anomalie, takim jak Isolation Forest czy
One-Class SVM, mozliwe jest identyfi-
kowanie nieprawidtowosci w rytmie ser-
ca, aktywnosci zwierzecia czy tempera-
turze ciala, co pozwala na szybsze
reagowanie na potencjalne zagrozenia
zdrowotne.

Automatyzacja diagnostyki
mikroskopowej

W diagnostyce mikroskopowej SI auto-
matycznie identyfikuje i klasyfikuje ko-
morki, pasozyty, bakterie czy inne mikro-
organizmy obecne w preparatach.
Na przyklad w badaniach parazytolo-
gicznych systemy SI sa w stanie szybko
przesiewaé probki katu w poszukiwaniu
jaj pasozytéw, co znacznie skraca czas ba-
dania i zwigksza jego doktadnos$¢. Po-
dobnie w cytologii algorytmy moga
wspiera¢ patologéw w rozpoznawaniu
komoérek nowotworowych czy atypo-
wych, co jest szczegélnie przydatne

w diagnozowaniu choréb nowotworo-

wych u zwierzat (7).

S1 w patomorfologii

Modele CNN, takie jak VGG16,
InceptionV3 oraz nowsze architektury
Vision Transformers (ViT), sa uzywane
do klasyfikacji komérek w obrazach hi-
stopatologicznych. Dzieki zaawansowa-
nym technikom augmentacji danych oraz
samouczgcych si¢ sieci neuronowych
(Self-Supervised Learning) mozliwe jest
osigganie wynikéw poréwnywalnych
z oceng manualng wykonywang przez pa-
tologéw weterynaryjnych. Metody takie
jak GAN (Generative Adversarial Ne-
tworks) pozwalajg z kolei na generowa-
nie syntetycznych obrazéw prébek, kté-
re mozna wykorzysta¢ do dalszego
szkolenia modeli w warunkach ograni-
czonej dostepnosci danych klinicznych.

I(orzysci ze stosowania Sl w weterynarii

Gléwne korzysci z zastosowania SI

w medycynie weterynaryjnej obejmuja:

1. Zwigkszong efektywnos$é¢ diagno-
styczng: szybsza i dokladniejsza dia-
gnostyka przeklada si¢ na wezeséniej-
sze wdrozenie leczenia i lepsze
rokowanie dla pacjentéw.

2. Personalizacje terapii: SI umozliwia
dostosowanie leczenia do indywidu-
alnych potrzeb pacjenta, co zwicksza
skuteczno$é terapii i minimalizuje ry-
zyko dziatan niepozadanych.

3. Redukeje bledéw diagnostycznych:
obiektywna i precyzyjna analiza da-
nych przez SI pomaga unikng¢ ble-
déw wynikajacych z ludzkich ograni-
czen.

4. Optymalizacj¢ proceséw leczenia: al-
gorytmy SI wspomagaja monitorowa-
nie pacjentéw i dostosowywanie pla-
néw leczenia w czasie rzeczywistym.

5.Poprawe jakosci zycia pacjentéw:
wezesna diagnostyka i skuteczniejsze
leczenie przektadaja si¢ na ogdlng po-
prawe jakosci zycia zwierzat (9).

Wyzwania zwigzane z wdrazaniem Sl
w weterynarii

Cho¢ korzysci z SI sg liczne, istnieja
istotne bariery ograniczajace jej po-
wszechne wdrozenie. Wedtug wytycz-
nych Swiatowego Stowarzyszenia Leka-
rzy Weterynarii (11), nalezy zwrécié
uwage na nastepujace aspekty:

Dostepnos¢ i standaryzacja danych
Jednym z kluczowych wyzwan jest ogra-

niczona dostepnosé wysokiej jakosci da-

nych treningowych. Skuteczne modele
ST wymagaja duzych, reprezentatywnych
zbioréw danych, ktére uwzgledniaja r6z-
norodnosé gatunkéw, ras, choréb i wa-
runkéw klinicznych.

Kwestie etyczne i prywatnosé
Widrazanie SI rodzi takze powazne dy-
lematy etyczne. Pierwszym jest kwestia
odpowiedzialnosci za decyzje podejmo-
wane przez algorytmy. Gdy system SI
blednie zdiagnozuje chorobg lub zaleci
niewlasciwe leczenie, trudno ustalié, kto
ponosi wine: tworca oprogramowania,
lekarz nadzorujacy czy wlasciciel klini-
ki. Dodatkowo, jak zauwazaja Johnson
i Lee (6), pojawia si¢ problem ,biasu
algorytmicznego”, prywatno$ci danych
oraz przejrzystosci modeli. Konieczne
jest opracowanie jasnych regulacji i stan-
dardéw etycznych, aby zapewni¢ bezpie-
czeristwo pacjentéw oraz odpowiedzial-
nos¢ prawng lekarzy i producentéw
oprogramowania.

Koszty i dostepnosé technologii

Cho¢ technologie SI oferujg ogromny
potencjal, ich wdrozenie wiaze si¢ z wy-
sokimi kosztami, co stanowi barier¢
szczegdlnie dla mniejszych klinik i gabi-
netéw weterynaryjnych. Koszty obejmuja
nie tylko zakup sprz¢tu i oprogramowa-
nia, ale takze koniecznos¢ przeszkolenia
personelu oraz utrzymania infrastruktury.
Z drugiej strony wiele praktyk zauwaza,
ze automatyzacja pozwala w dluzszej
perspektywie skraca¢ czas diagnostyki
i redukowac¢ liczbe powiklan, co moze
przektadaé si¢ na rozwdj bazy pacjentéw
oraz poprawe przychodéw.

Co istotne, badanie ekonomiczne
Johnson i wspétautoréw (13) wykazato,
ze az 83,8 % klinik odzyskuje poniesio-
ne naklady w ciagu 18-24 miesiecy,
gloéwnie dzigki redukeji czasu diagnosty-
ki 0 35-40 %. Z kolei wedlug raportu
Grand View Research (14), rynek opro-
gramowania weterynaryjnego osiagnal
w 2024 roku wartoéé¢ 1,44 mld USD,
a do 2030 prognozuje si¢ wzrost na po-
ziomie 13,2 % CAGR. Analiza ta wska-
zuje, ze modele subskrypcyjne moga ob-
nizy¢ koszty wdrozenia nawet o 60-70 %,
co znaczgco ulatwia dostep do zaawan-
sowanych narzedzi SI takze mniejszym
klinikom.

Dobrze zaprojektowane wdrozenie SI
(w tym modele subskrypcyjne lub chmu-
rowe) moze wigc okazaé si¢ oplacalne
nawet dla mniejszych klinik, zwlaszcza
jesli uwzgledni si¢ potencjalny wzrost za-
ufania klientéw i przyspieszenie proce-

dur medycznych.
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Tab. 2. Wyzwania we wdrazaniu sztucznej inteligenciji
w medycynie weterynaryjne;j.

(Przedstawiono kluczowe bariery technologiczne,
etyczne i finansowe utrudniajgce powszechne
stosowanie Sl. Zestawienie ukazuje takze potencjalne
rozwigzania, takie jak programy szkoleh czy modele
subskrypcyjne, ktére pozwalajg mniejszym klinikom
czerpaé korzysci z SI mimo ograniczonych zasobéw.).

Kategoria Problem Potencjalne rozwigzania
Dane Brak standaryzacji danych Wprowadzenie jednolitych
medycznych standardéw dokumentacji [13]
Odpowiedzialnos¢ za decyzje Jasne wytyczne etyczne
Etyka . )
podejmowane przez Al i prawne [14]
Wysokie koszty wdrozenia Modele subskrypcyjne,
Koszty ) ) A P ) .
i utrzymania systemow wspotdzielenie zasobow [4]
. Brak przygotowania personelu Programy szkoleniowe,
Edukacja . .
do pracy z systemami Al symulacje VR [11]

Perspektyw

Sztuczna inteligencja ma potencjal, by
zrewolucjonizowaé ksztalcenie przy-
sztych lekarzy weterynarii. Badania wy-
kazuja, ze symulacje SI moga zwigkszy¢
efektywno$¢ nauki nawet o 30-40 %
w poréwnaniu z tradycyjnymi metodami.

Precyzyjna medycyna

Precyzyjna medycyna, wspierana przez
SI, to przysztosé weterynarii, w ktérej le-
czenie dostosowuje si¢ nie tylko do ga-
tunku czy rasy, lecz takze do indywidual-
nych cech genetycznych, stylu zycia
i srodowiska pacjenta.

Telemedycyna

Telemedycyna, wspierana przez SI, ma
ogromny potencjal w poprawie dostepu
do opieki weterynaryjnej, szczegélnie
w rejonach wiejskich lub stabiej rozwi-
nietych. Zdalne konsultacje moga by¢
uzupelniane analizami opartymi na SI,
co przyspiesza proces diagnostyczny
i umozliwia szybka interwencje¢ w razie
wykrycia nieprawidlowosci.

Wspétpraca w edukacji i integracja

z innymi technologiami

Oprécz telemedycyny i personalizacii le-
czenia, SI moze odegra¢ kluczows roleg
w nowoczesnej edukacji weterynaryjne;j.
Symulacje i wirtualna rzeczywistosé
(VR) pozwalajg studentom ¢wiczy¢ za-
biegi w warunkach kontrolowanych,
a algorytmy uczenia maszynowego mo-
ga oceniaé postepy w sposéb obiektyw-

ny. Jest to szczegdlnie wazne w dziedzi-

nach wymagajacych precyzji (np. chirur-
gii). Co wigcej, integracja SI z systema-
mi robotycznymi badZz urzadzeniami
IoT otwiera droge do jeszcze sprawniej-
szej diagnostyki i leczenia, stanowigc
ciekawg perspektywe rozwoju weteryna-
rii na poziomie zaréwno klinicznym, jak
i badawczym.

Zoonozy i zapobieganie chorobom
odzwierzecym

SI moze réwniez wspiera¢ monitorowa-
nie i zapobieganie chorobom odzwierze-
cym (tzw. zoonozom), ktére nierzadko
stanowig powazne zagrozenie dla zdro-
wia publicznego. Systemy analizujace
dane epidemiologiczne z gospodarstw
i klinik weterynaryjnych moga wcze$niej
wykrywa¢ ogniska zakazen, co pozwala
na szybka izolacje chorych osobnikéw
i minimalizowanie rozprzestrzeniania
sie patogenéw. Dzieki temu SI staje si¢
pomostem miedzy medycyna ludzka
a weterynaryjna, zwiekszajac poziom
bezpieczenstwa biologicznego i chronigce
zdrowie publiczne.

Podsumowanie)

Sztuczna inteligencja w medycynie we-
terynaryjnej to nie futurystyczna wizja,
lecz realne narzedzie, ktére juz dzis wply-
wa na praktyke kliniczng. Jak wykazuja
badania, algorytmy SI osiggaja czulosé¢
na poziomie 92-97 % w wykrywaniu no-
wotworéw u pséw na podstawie obrazéw
histopatologicznych (2). Te liczby po-
twierdzaja, ze SI moze by¢ nieocenionym
wsparciem w codziennej pracy lekarzy

weterynarii. Konieczne jednak jest poko-
nanie barier zwigzanych z jakoscig da-
nych, kwestiami prawnymi oraz koszta-
mi, by w pelni wykorzysta¢ potencjal tej
technologii. @
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KOMENTARZ

Przypominamy, ze w Polsce
lekarze weterynarii muszg
respektowa¢ obowigzujgce
przepisy prawa, zwtaszcza zapisy
Ustawy z dnia 21 grudnia 1990 r.

o zawodzie lekarza weterynarii

i izbach lekarsko-weterynaryjnych
oraz Ustawy z dnia 18 grudnia 2003 .
o zaktadach leczniczych dla
zwierzqt. W przytoczonych aktach
prawnych czynnosci takie jak
badanie stanu zdrowia zwierzqt,
rozpoznawanie, zapobieganie

i zwalczanie chorbéb zwierzat
zarezerwowane sqg wytgcznie dla
lekarzy weterynarii posiadajgcych
prawo wykonywania zawodu

w ramach dziatalnosci zaktadu
leczniczego dla zwierzqt.
Dodatkowo kazdy lekarz
weterynarii zobowiqzany jest

do przestrzegania zapiséw
Kodeksu Etyki Lekarza Weterynarii,
w ktérym znajdujq sie takie
zastrzezenia jok: Lekarz weterynarii
nie moze podejmowac sie
leczenia zwierzecia bez jego
zbadania; Lekarzowi weterynarii
przystuguje swoboda wyboru
metod rozpoznawczych, leczenia

i profilaktyki itp. Autorzy
opracowania przytaczajq
zastrzezenia Swiatowego
Stowarzyszenia Lekarzy
Weterynarii odnoszqgce sie

do ,odpowiedzialnosci za decyzje
podejmowane przez algorytmy.
Gdy system S| btednie
zdiagnozuje chorobe lub zaleci
niewtasciwe leczenie, trudno
ustali¢, kto ponosi wine: twérca
oprogramowania, lekarz
nadzorujgcy czy wiasciciel kliniki.”
Polskie zapisy ustawowe nie
umozliwiajg zastgpowania lekarza
weterynarii przez Sl, ani nie
przewidujg udziatu algorytméw SI
w procesie rozpoznawania choréb
zwierzqt i ich leczenia. Zatem

do czasu pojawienia sig
odpowiednich regulacji prawnych,
SI w weterynarii powinna by¢
traktowana jako metoda
pomochnicza, gdyz za wszelkie
ewentualne btedy

i niepowodzenia odpowiedzialny
bedzie lekarz weterynarii
podejmujqcy ostateczne decyzje.
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